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ABSTRACT

Purpose- Through processing big data, companies have started to prefer artificial intelligence methods that can reach results faster than
classical statistical methods. For this reason, financial performance forecasting studies with artificial intelligence methods have been
increasing in recent years. The purpose of this study is to contribute to the gap in the field of financial performance forecasting with the
Facebook Prophet model which has not been applied before although there are other time series models in the literature.

Methodology- The study employs Facebook Prophet artificial learning model by choosing the net profit/loss as target variable for financial
performance forecasting on Python program with the data of 173 companies in the BIST Manufacturing Sector between 2009 and 2020,
obtained from the Public Disclosure Platform.

Findings- After training the 46 periods of the data set, performance matrices of MSE, RMSE and MAPE were measured for the last 2 periods
as MSE values between 0.0185 and 25.0147, RMSE values between 0.1361 and 5.0015 and MAPE values between 0.1002 and 4.6634. In
addition to values close to zero, there are also values that move away from zero. The analysis reveals that besides successful predictions,
there are also unsuccessful predictions.

Conclusion- It may be concluded that the Facebook Prophet method will save companies time without requiring much effort. To further
improve accuracy and performance, creating a mixed artificial intelligence model by leveraging the strengths of multiple models is
recommended for further studies.

Keywords: financial performance forecasting, artificial intelligence, time series, Facebook Prophet, BIST manufacturing sector
JEL Codes: C22, C45, C53

FINANSAL PERFORMANS TAHMINiNDE PROPHET MODELI: iMALAT SEKTORU UYGULAMASI

OzZET

Amag- Buyuk veriyi isleme noktasinda sirketler klasik istatistik yontemlerinden daha hizli sonuca ulasabilecekleri yapay zeka yontemlerini
tercih etmeye baslamislardir. Bu nedenle son yillarda yapay zeka yontemleriyle finansal performans tahmini ¢alismalari da giderek
artmaktadir. Farkli zaman serisi modelleri ile finansal performans tahmini galismalari olmasina ragmen Facebook Prophet modeli ile yapilan
calismaya literatiirde rastlanmadigindan alandaki bosluga katki saglanmasi amaglanmaktadir.

Yontem- BIST imalat Sektériinde yer alan 173 sirketin Kamuyu Aydinlatma Platformu veri tabanindan elde edilen 2009-2020 yillari arasindaki
verileri, net dénem kar/zarari hedef degisken olarak secilerek yapay 6grenme modeli Prophet ile Python programi tizerinde ¢alisarak finansal
performans tahmini yapilmistir.

Bulgular- Veri setindeki 46 dénem egitildikten sonra son 2 déneminin tahminine ait MSE degerleri 0,0185 ile 25,0147 arasinda, RMSE
degerleri 0,1361 ile 5,0015 ve MAPE degerleri ise 0,1002 ile 4,6634 araliginda 6lgtlmustir. Sifira yakin degerler yaninda sifirdan uzaklasan
degerler de bulunmaktadir. Bu da basarili tahminlerin yaninda basarisiz tahminlerin de oldugunu gostermektedir.

Sonug- Prophet yonteminin ¢ok fazla gaba harcamayi gerektirmeden sirketlere zaman kazandiracagi séylenebilir. Dogrulugu ve performansi
daha da gelistirmek igin birden fazla modelin gtiglii ydnlerinden yararlanarak karma bir yapay zeka modeli olusturmak sonraki galismalar igin
onerilmektedir.

Anahtar Kelimeler: finansal performans tahmini, yapay zeka, zaman serisi, Facebook Prophet, BIST imalat Sektorii.
JEL Kodlari: C22, C45, C53
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1.GiRiS

Finansal performans tahmininde son yillarda yaygin olarak gesitli makine 6grenmesi araglari kullaniimaktadir. Ozellikle yapay
sinir aglari arastirmalarda en ¢ok ¢alisilan yontem olarak ortaya ¢ikmaktadir. 2017 yilinda yeni bir zaman serisi tahmin araci
olan Prophet, Facebook tarafindan agik kaynakli olarak kullanima agilmistir. Diger yontemler kadar yaygin olmasa da
literatirde zaman serisi tahminlerinde Prophet’in de kullanilmaya baslandigi gériilmektedir. Bu galismada diger modelleme
araclarina gére yeni bir modelleme araci olan Facebook Prophet ile Borsa istanbul imalat Sektériinde islem géren sirketlerin
Net Donem Kar/Zarar tahminini elde etmek igin olusturulan modelin tahmin performansinin degerlendirilmesi
amaglanmaktadir.

Bu calismada kullanilan veriler Borsa istanbul’da imalat sektériinde islem gdéren 173 sirketin 2009-2020 verileri Kamuyu
Aydinlatma Platformundan elde edilmistir. Net Donem Kar/Zarari isletmelerin temel performans gdstergelerinden biri olarak
kabul edildiginden hem isletmenin performansi hakkinda bilgi sahibi olmak isteyen taraflar hem de isletme yoneticileri igin
onemli bir kalem oldugundan bu arastirmada bagiml degisken olarak alinmistir.

Oncelikle literatiirde yapilan ulusal ve uluslararasi galismalara deginilmistir. Devaminda kullanilan veriler, model ve yéntem
ele alinarak bulgular sunulmustur. Sonug bélimiinde modelin performans degerlendirmesi ve 6nerilere yer verilmistir.

2.LITERATUR

Finansal performansin ekonomik blyime tzerine etkili oldugunu pek ¢ok amprik ¢alisma ortaya koymaktadir (Schumpeter,
1983; Cecchetti ve Kharroubi, 2012; Law ve Singh, 2014; Gergin ve Kiymetli Sen, 2019). Finansal performans belirlemede net
karin degisken olarak kullanildigi ¢alismalar bulunmaktadir. Aydemir ve digerleri (2012) 1990-2009 vyillari arasinda imalat
sektorlindeki 73 sirketin verilerini kullanarak borsa fiyatini belirlemede etkin olan finansal rasyolari belirlemeye galistiklari
¢alisma sonucunda rasyolarin borsa fiyati belirlemede dislk etkisi oldugu ancak net kar marjinin ise olumlu ve istatistiksel
olarak anlamh etkiledigini bulmuslardir. Bayrakdaroglu ve digerleri (2017), hisse fiyatlari ile karlihk oranlari arasindaki iliskiyi
gostermeyi amagladiklari ¢alismalarinda yatirim karari verirken net kar marjini ele almanin yatirnrmcilarin kazancina katki
sagladigl sonucuna ulagmislardir.

Tirkiye’de muhasebe alaninda yapilan lisans Ustu tezlerin incelendigi Kog ve YUncl’niin (2020) ¢alismasinda tek sektor
segilerek yapilan arastirmalarda en ¢ok imalat sektoriinin segildigi gorilmustir. Bu nedenle daha ¢ok arastirmaciya katki
saglamasi amaclyla, bu calismada da BIST imalat sektdriindeki sirketlerin 2009-2020 verileri kullanilmistir.

Facebook Prophet (zerine literatiirde yer alan ulusal ve uluslararasi galismalarin 2019-2021 vyillari arasinda oldugu
gorilmektedir. Weytjens ve digerleri (2019) MLP, LSTM, ARIMA ve Prophet yontemlerini kullanarak nakit akis tahmini
yapmislardir. Calismalarinda e-ticaret ve havayollari sirketleri, perakendeciler, birkag bolge ve Ulkede satisi olan toplu tasima
firmalari gibi ¢ok sayida musterisi ve islemi olan sirketler igin bu yontemleri kullanarak alacak hesaplarinin nakit akislarini
tahmin etmislerdir. Yaptiklari degerlendirme, bu yontemlerin kapsamliligi, esnekligi ve dogrulugu artirdigini géstermektedir.
Aquilera ve digerleri (2019) uyarlanabilir su yonetimi icin esnek yeralti suyu seviyesi tahmininde Facebook'un Prophet tahmin
yaklagimini kullandiklari galismada; Prophet’in yeralti su seviyesini tahmin etmede ¢ogu yontemden daha iyi performans
gostererek hidrologlar ve su yoneticileri igin hizli ve esnek bir tahmin araci oldugu yorumunda bulunmugslardir. Duarte ve
Faerman (2019) saglik acil durum bolimi gostergelerinin zaman serisi tahminlerinin ARIMA ve Prophet ile karsilastirdiklar
galismalarinda her modelin farkli zaman serisi Ozellikleri igin daha iyi tahminler saglamak Uzere tasarlandigi gorisini
belirtmislerdir. Facebook giinlik olay sayisi, Prophet modeli ayristirmasinin temeli olan trend, mevsimsellik ve tatillerde
benzer zaman serisi 6zelliklerine sahip bir gosterge oldugundan bu modeli saglik verilerine uygulamanin onlari bu ¢alismada
motive ettigini vurgulamiglardir. Samal ve digerleri (2019) SARIMA ve Prophet Modeli kullanarak zaman serilerine dayali hava
kirliligi tahmini yaptiklari calismalarinda performans dlgutlerini kullanarak Prophet genel modeli ile Prophet giinliik modelinin
performansini karsilastirdiklarinda Prophet glinlik modelinin Prophet genel modelinden daha dogru tahmin sonuglari
sagladigi sonucuna varmiglardir. Covid-19 ile ilgili yapilan tahmin galismalarinda da Prophet kullanilarak model olusturulmaya
calisildigi gorilmektedir. Chan (2020) Myanmar Menkul Kiymetler Borsasi kapanis fiyatlarinin tahmini igcin ARIMA ve Prophet
yéntemlerini karsilagtirdigi calismasinda analiz sonuglarina gore, Prophet’in ARIMA'yi lic donem igin geride biraktigi ve her iki
modelin de kisa vadeli tahmin (gtinliik ve haftalik tahmin) i¢cin uygun oldugu sonucuna varmistir. Bu galismanin amaci
Myanmar hisse senedi tahminini desteklemek ve zaman serisi modellemesi, ekonomik analiz ve yatirimlar alanindaki
arastirmacilara yardimci olmaktir. Phutela ve digerleri (2020) lojistik biylime modeli ile Hindistan’daki Covid-19'un
duraganhgini tahmin ettikleri galismalarinda Prophet yontemini kullanmiglardir. Sosyal mesafe, karantina, temasli izleme gibi
alinan gesitli 6nleyici tedbirlerin Covid-19'un yayilmasinda etkili olup olmadigini 6lgmuslerdir. Prophet tahmin egrisine gore
10 Temmuz'dan sonra teyit edilen vakalarin biiyiimesinin duragan bir noktaya ulasacagini géstermislerdir. Bir baska ARIMA
temelli FB-Prophet ile Coivd-19’un kiresel 6lgekte tahmin galismasinda, 02/03/2020-20/06/2020 dénemini kapsayan tahmin
setlerinin, ilgili belirsizlikte bir artigla birlikte kiresel olarak vaka egiliminde 6nemli bir artis gosterdigini bulmustur (Gaur,
2020). Sevli ve Gllsoy (2020) Covid-19 salginina yénelik zaman serisi verileri ile Prophet model kullanarak makine 6grenmesi
temelli vaka tahmini yaptiklari ¢alismalarinda gercek vakalarla karsilastirarak biliyiik oranda tutarli sonug verdikleri ortaya
konmustur. Uyarlanabilir kalman filtreleme ile FB-Prophet kullanarak maksimum gili¢ talebi tahmininde bulunduklari
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¢alismalarinda Guo ve digerleri (2020) deney sonuglarinin gelistirilmis maksimum gli¢ talebi tahmin algoritmasinin ilgili
faktorleri kapsamli bir sekilde dikkate alabilecegini ve zaman serisi tahmininde iyi bir performansa sahip oldugunu gosterdigini
belirtmislerdir. Madhuri ve digerleri (2020) ARIMA (izerinde Prophet kullanarak zaman serisi tahmini igin hisse senedi piyasasi
tahmininde bulunmuglardir. Galismalarinda misterilerin bir hisse senedinin belirli hisselerini satin alma veya satma
konusunda karar vermelerinde Prophet’in zaman serisi verilerini analiz etmek igin kullanilabilecek iyi bir ara¢ olabilecegi
yorumunda bulunmuslardir. Giileryiiz ve Ozden (2020) LSTM ve Facebook Prophet kullanarak Brent ham petrol trendinin
tahmini Gizerine yaptiklari ¢alismada elde ettikleri sonuglara gére, LSTM modelinin petrol fiyatlarinin trendini tahmin etmede
daha Ustiin sonuglara sahip oldugu gérinmektedir. Zuni¢ ve digerlerinin (2020) gercek diinya verilerine dayali basarili satis
tahminleri igin Facebook'un Prophet algoritmasini uyguladiklari galisma, perakende sektoriinde gelecekteki satislari dogru bir
sekilde tahmin edebilen ve Uriin portfoylini beklenen tahmin givenilirligi diizeyine gore siniflandirabilen bir cergeve
sunmaktadir. Perakende sektoriinde faaliyet gosteren herhangi bir sirket igin ¢ok faydali olacak 6nerilen gergeve, Facebook'un
Prophet algoritmasina ve geriye doniik test stratejisine dayanmaktadir. Jha ve Pande (2021) FB-Prophet kullanarak
stpermarket satiglari igin zaman serisi tahmin modeli olugturduklari galismada, FB Prophet'in diisiik hata, daha iyi tahmin ve
daha iyi uyum agisindan daha iyi bir tahmin modeli oldugu sonucuna varmiglardir. Akdag ve Bozma (2021) stok akis modeli ve
Facebook Prophet algoritmasi ile Bitcoin fiyat tahmini yapmislardir. Stok Akis Orani’nin modele dahil edilmesi ile Facebook
Prophet algoritmasi kullanildiginda modelin performansinin arttigi sonucuna ulasiimislardir. Prophet yonteminin, ARIMA
yéntemine gore daha etkin sonuglar verdigi sonucuna ulagmiglardir.

3.VERi VE METODOLOJi
3.1.Facebook Prophet Modeli

Prophet modeli, gelistiricileri Facebook veri bilimi ekibinden Taylor ve Letham (2017) tarafindan duyurulan, zaman serilerinin
tahmininde kullanilan, Python ve R destekli ve agik kaynak kodlu bir tahmin uygulamasidir. Bu ¢alismada Python 3.9.0 ile
galisiimistir. Facebook Prophet dogrusal olmayan verilerde yillik, aylik, giinlik tahminler yaparken belirtilen tatil glinlerini de
tahmin hesabina katabilen bir algoritmadir. Prophet’in isleyisindeki sezgisel yaklagim verinin detaylarina bogulmadan etkili
tahminler olusturabilmeyi saglar (Taylor ve Letham, 2018). Hem genellestirilmis dogrusal modellerden (linear model) hem de
eklemeli modellerden (additive model) 6zellikler tasiyan bir model ve kitapliktir (Mata, 2020).

Zaman serisini tanimlayan genel formil su sekildedir:
y(t)=g(t)+s(t)+h(t)+e(t)

g (t), zaman serisi degerlerindeki periyodik olmayan degiskenleri modelleme fonksiyonudur. s (t) yillik, aylik ve haftalk
periyodik degisimleri temsil eder. h (t), tatillerin genellikle dlizensiz olarak bir ya da daha ¢ok glin igin ortaya ¢ikardigi etkilerini
temsil eder. Genellikle normal dagilim olarak modellenen hata terimi € (t), modelde bulunmayan her tirli kendine has
degisiklikleri ifade eder (Taylor ve Letham, 2018).

Prophet ile diger istatistiksel yontemler arasindaki temel fark, donglideki analist yaklagimidir. Bu yaklagim, analistin verilerle
ilgili alan bilgilerini, iceriden galisan istatistiksel yontemler hakkinda herhangi bir bilgisi olmadan tahmin algoritmasi
uygulamasina olanak tanir. Bu nedenle bu yaklasim, hem istatistiksel tahmin hem de insan uzmanlarin kararlarina dayanan
tahmin yéntemi olan yargisal tahminden yararlanmaya ¢alisir (Mata, 2020).

3.2.Veri Seti Secimi ve Verilerin islenmesi

Borsa istanbul’da islem géren 173 imalat sektérii sirketinin 2009-2020 yillarina ait toplam 48 adet iicer aylik dénem verileri
Kamuyu Aydinlatma Platformundan (KAP) alinarak arastirmaya dahil edilmistir. Farkli modelleme calismalarinda da
kullaniimak tizere belirlenen 8 bagimsiz, 1 bagimli degisken Tablo-1’de gorilmektedir.

Tablo 1: Degiskenler

Bagimsiz Degiskenler Bagimli Degisken
Hasilat

Net Kar Marji
Aktif Karhlik Orani
Ozkaynak Karlilik Orani Net Dénem Kar/Zarar
Cari Oran

Asit Test Orani

Brut Kar/Zarar

Vergi Oncesi Kar/Zarar
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Prophet tek degiskenli (univariate) bir yontem oldugundan sadece tarih ve hedef degiskenden olusan bir data elde etmek igin
6n isleme yapilarak bagimli degisken olan Net Dénem Kar/Zarar kalemi alinmistir. On isleme asamasinda hedef degiskenin
tim yillardaki toplam degerinin 0 oldugu sirketler veri setinden gikarilmistir. Net Donem Kari/Zarari degerlerinde 0 olanlarin
sayisi toplam sayinin %40'indan fazlaysa o index igin islem yapilmamis ve pas gegilmistir. Boylece toplam tahmin yapilan sirket
sayisi 156 olmustur. Toplam 48 dénemlik veri setinin ilk 46 donemi egitim (train) seti olarak tanimlanmistir. Son 2 dénemi de
tahmin ve performans matrisleri hesaplamak igin ayrilmistir.

3.3.Performans Matrisleri
Bu ¢alismada modelin performans dlgimu igin MSE, RMSE ve MAPE matrisleri kullaniimistir.

MSE Ortalama Kare Hata (Mean Squared Error): Ortalama kare hatasi veya MSE, veri setindeki gercek degerler ile tahmin
degerlerinin farklarinin karelerinin toplami alinarak sonucun 6rnek sayisina boliinmesi ile elde edilir. Karesi alinmis tahmin
hatasi degerlerinin ortalamasi olarak hesaplanir. Veri setinde aykiri degerler varsa ortalama kare hata degeri ylksek olarak
hesaplanabilir (Uguz, 2019). Ortalama kare hata degeri sifira yakin olduk¢a tahmin modelinin daha iyi performans sergiledigi
soylenebilir.

MSE(y,hg () = = Z73 (3 — he (x1))?

RMSE K6k Ortalama Kare Hata (Root Mean Square Error): Tahmin hatalarinin standart sapmasi olan RMSE bu hatalarin ne
kadar yayildigini gosterir. Verilere en iyi uyan cizgi etrafinda o verilerin ne kadar yogun oldugunu gésteren RMSE degeri 0’dan
"3 kadar degisebilir. Negatif yonelimli puanlar ya da diger bir ifadeyle daha diisiik degerlere sahip tahmin modelleri daha iyi
performans gosterir. RMSE degerinin sifir olmasi modelin hi¢ hata yapmadigi anlamina gelir (veribilimcisi.com, 2017).

RMSE = VMSE

MAPE Ortalama Mutlak Yiizde Hata (Mean Absolute Percentage Error): Yizdelik hatalari, birimsiz olma avantajina sahiptir
ve bu nedenle, veri kiimeleri arasindaki tahmin performanslarini karsilastirmak icin siklikla kullanilir (Hyndman ve
Athanasopolos, 2018). Geometrik ortalama agisindan yorumlanan tahminler igin kullanilabilen MAPE’nin ¢ok diisiik tahmin
degerleri icin ylzde hatasi %100’U gegcemez ama ¢ok yliksek tahmin degerleri oldugunda ylizde hatasinin Ust siniri yoktur
(veribilimcisi.com, 2017).

n
100 5 |ejl
MAPE = — Z =
n A
j
4.BULGULAR

Prophet ydntemi ile BIST imalat Sektdriindeki 156 sirkete ait 2009-2020 tarihleri arasindaki 48 adet ticer aylik dénem verileri,
46 donem egitildikten sonra son 2 déneminin tahminine ait MSE, RMSE ve MAPE degeri 6lgllmustir. MSE degerleri 0,0185
ile 25,0147 arasinda, RMSE degerleri 0,1361 ile 5,0015 ve MAPE degerleri ise 0,1002 ile 4,6634 araliginda ol¢tlmustir. Sifira
yakin degerler yaninda sifirdan uzaklagan degerler de bulunmaktadir. Bu da basarili tahminlerin yaninda basarisiz tahminlerin
de oldugunu gostermektedir. 156 sirket icinde modelin en iyi tahmin ettigi 20 sirkete ait degerler Tablo-2’de gosterilmektedir.

Tablo 2: MSE, RMSE ve MAPE Degerleri

Sirket Adi | MSE Sirket Adi | RMSE | Sirket Adi | MAPE
1 [DEVA 0,0185 | DEVA 0,1361 | DEVA 0,1002
2 | MNDRS 0,0284 | MNDRS 0,1686 | MRSHL 0,1578
3 | MRSHL 0,0352 | MRSHL 0,1877 | MNDRS 0,1597
4 | TTRAK 0,0372 | TTRAK 0,1929 | TTRAK 0,1903
5 | CCOLA 0,0736 | CCOLA 0,2712 | CCOLA 0,2320
6 |EGGUB 0,099 | EGGUB 0,3146 | DESA 0,2488
7 | BFREN 0,1019 | BFREN 0,3193 | EGGUB 0,3145
8 | DESA 0,1022 | DESA 0,3197 | BFREN 0,3192
9 | BTCIM 0,1738 | BTCIM 0,4169 | BTCIM 0,4106
10 | ARSAN 0,1933 | ARSAN 0,4397 | SARKY 0,4185
11 | HEKTS 0,2049 | HEKTS 0,4527 | HEKTS 0,4255
12 | SARKY 0,2085 | SARKY 0,4566 | ARSAN 0,4280
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13 | IHEVA 0,2473 | IHEVA 0,4973 | NUHCM 0,4845
14 | ALCAR 0,2522 | ALCAR 0,5022 | IHEVA 0,4853
15 | KENT 0,2959 | KENT 0,5439 | ALCAR 0,4942
16 | DURDO 0,3039 | DURDO 0,5513 | ASLAN 0,5068
17 | NUHCM 0,3175 | NUHCM 0,5635 | FMIZP 0,5190
18 | FMIZP 0,3303 | FMIZP 0,5747 | DURDO 0,5190
19 | VESTL 0,3477 | VESTL 0,5896 | VESTL 0,5409
20 | TRKCM 0,3534 | TRKCM 0,5945 | KENT 0,5431

Grafik 1: Deva Holding A.S (DEVA) Sirketi Prophet Tahmin Model Grafigi

1e8

2009 2011 2013 2015 2017 2019 2021 2023 2025
ds

Grafik 2: Bagfas Bandirma Giibre Fabrikalari A.S. (BAGFS) Sirketi Prophet Tahmin Model Grafigi

1e8

.

2009 2011 2013 2015 2017 2019 2021 2023 2025
ds

Grafiklerde goriilen siyah noktalar gergek degerleri, mavi gizgiler modelin tahmin ettiklerini, agik maviyle tarali alanlar da
tahmin araliklarini géstermektedir. Prophet modelinin en iyi (sifira yakin) tahmin degerine sahip Deva Holding A.S (DEVA)'nin
grafiginde 2019’a kadar dogru bir tahmin yaptigi gorilmektedir. Ancak 2020 itibari ile gercek degerlerin tahmin araliginin
disinda gergeklestigi gérilmektedir. Bu durumun tiim diinyayi etkileyen Covid-19 pandemisinden kaynaklandigi sylenebilir.
Prophet modelinin en dusik (sifirdan uzak) tahmin degerine sahip Bagfas Bandirma Gulbre Fabrikalari A.S. (BAGFS) nin
grafigine bakildiginda ise gercek degerlerin gok fazla inisli ¢ikish oldugu gériilmektedir. Bu durum tahmin basarisini olumsuz
etkilemektedir. Deva Holding A.S (DEVA) sirketinde 2025 yilina kadar grafikte dengeli artan bir ivme gozlenirken Bagfas
Bandirma Guibre Fabrikalari A.S. (BAGFS) sirketi tahminlerinde disen bir ivme goriilmektedir.

5.SONUG VE DEGERLENDIRME

Finansal performans tahmini, sirket yonetiminin karar verme sireglerinde oncii bir rol oynadigindan belirli bir gliven
dlzeyinde tahmin yapmak 6nemlidir. Zaman serisi analizi, herhangi bir isletme igin kritik olan bir dizi metrik veri noktasinin
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zamana dayali modellerinin anlasilmasina yardimci olur. Bu ¢alismada sunulan Facebook Prophet yontemiyle zaman serisi
modellemesi, tek degiskenli gergek zaman serisi seviyelerinin biiyiime oranlarini analiz ederek tahminin elde edilmesini
saglamaktadir. Bu yonuiyle diger zaman serisi tahmin yontemlerinden daha hizli ve lretken oldugu sdylenebilir. Literatlirde
Facebook Prophet ile zaman serisi tahmini ¢alismalar klasik istatistiki zaman serisi modellemelerine ve diger yapay zeka
ybntemlerine nispeten daha az bulunmaktadir. Finansal performans tahmininde ise Facebook Prophet yontemiyle bir
¢alismaya rastlanmamis olmasi nedeniyle bu galisma ile alandaki bosluga katki saglamak amaglanmistir. MSE, RMSE ve MAPE
performans matrisleri, basitlikleri, son derece sezgisel yorumlamalari ve verilerde u¢ noktalar olmadiginda iyi ¢ahstiklari
gercegi nedeniyle bu calismada kullanim igin secilmistir. imalat sektériinde faaliyet gdsteren tiim sirketler tek tek
incelenmistir ancak makale kapsaminda modelin en yiiksek ve en dislk performans gosterdigi sirketler lizerinde 6rnekler
yansitilmistir. Ozellikle gergek degerler ile tahminler arasinda yiiksek uyum gdsteren sirketlerin gelecek seneler igin
tahminlerde de gergek degerlerle yiiksek uyumlu olacagi 6ngoriilmektedir.

Sirketlerin tahmine dayali analiz saglayan ¢ok saglam bir veri bilimi ekibine sahip olmamasi durumunda Facebook Prophet
yéntemiyle model olusturmak ¢ok yararl olacaktir. Sinir Aglari gibi algoritmalar, daha dogru tahminler tretebilse de ¢cok daha
fazla veri isleme ve hesaplama gticl gerektirir. Prophet yonteminin ¢ok fazla caba harcamayi gerektirmeden sirketlere zaman
kazandiracagi soylenebilir. Dogrulugu ve performansi daha da gelistirmek icin birden fazla modelin gii¢li yonlerinden
yararlanarak karma bir model olusturmak sonraki ¢alismalar icin onerilmektedir. Ayrica sadece imalat sektoriinde faaliyet
gosteren sirketler tzerinde yapilan bu galisma diger sektorlerde faaliyet gosteren sirketler igin de gergeklestirilebilir.
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