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ABSTRACT

Objective- Financial analysis are mostly done for evaluation of companies’ financing and investment needs with traditional analysis
methods such as vertical analysis, horizontal analysis and ratio analysis. Although these traditional methods support the analyst for single
company evaluation, they are inefficient while questioning many companies. Therefore, decision makers face time-consuming problem
when they evaluate hundreds of companies, which are necessary for profit maximization, cash flow maximization and risk mitigation etc. It
is aimed to define a new tool for financial analysis in this study.

Methodology- BIST Manufacturing Sector registered 190 companies for year 2015 and 173 companies for year 2016 are analyzed. Some
liquidity ratios, fiscal ratios, operational ratios and profitability ratios are calculated and outlier companies are decided. Data Mining is the
one of the most important data processing tool. It can be used for clustering the data, classification the data and defining variables that
have similar behaviors. It is tried to define a new financial analysis technique with combination of ratio analysis and data mining. In this
study, outlier detection and some clustering algorithms are applied on BIST Manufacturing Sector registered companies.

Findings- BIST Manufacturing Sector registered 121 of 190 companies for year 2015 and 127 of 173 companies for year 2016 are decided
as outlier companies. These outlier companies might be evaluated for sectorel researches or fraud detection etc. Companies are divided
two clusters with and without outlier companies for year 2015. In addition, companies are divided four clusters with outlier companies and
two clusters without outlier companies for year 2016. Differences between the number of clusters and cluster characteristics are related to
economical conditions.

Conclusion- In conclusion, Data Mining Techniques can be used as financial analysis method, especially when we need to analyze many
companies’ financial situation at the same time. It is considered that sector characteristics, global and local developments would indicate
meaningful correlations with outlier companies. Besides that, it is determined that universal thresholds values for financial ratios (e.g.
current ratio 2) are different for our country. These values are calculated for our country and evaluated with sectorel, global and local
factors.

Keywords: Financial statement analysis, ratio analysis, data mining, clustering analysis, EM algorithm.
JEL Codes: D53, G10, G17, 016

VERi MADENCILIGINiN BIST’E KAYITLI iISLETMELERIN MALIi YAPILARININ DEGERLENDIRILMESINDE
KULLANILMASI

OzZET

Amag- Finansal analiz ¢alismalari, genellikle isletmelerin finansman ihtiyaglari ve yatirim yapabilmelerinin degerlendirilmesini amaglamakta
olup, ginimuzde kullanilan geleneksel finansal analiz yontemleri arasinda ¢ok sikla kullanilan dikey analiz, yatay analiz ve oran analizi
yontemlerinin farkh zayif ve glgli yonleri bulunmaktadir. Bu yontemler; muhataplara isletmelerin finansal durumlariyla ilgili isletme bazh
olarak bilgi saglamakla birlikte, cok fazla isletmenin bir arada degerlendirilip karsilastiriimasinda yetersiz kalmaktadirlar. Calismamiz karar
vericiler igin bu eksikligi giderici bir arag tanimlamayi amaglamaktadir.

Yontem- Borsa Istanbul imalat Sektdriine kayith 2015 yilindan 190 adet sirket, 2016 yilindan 173 adet sirket ¢alismaya konu edilmistir.
Sirketlerin finansal tablolari Gzerinden bazi likidite oranlari, mali yapi oranlari, faaliyet oranlari ve karlilik oranlari hesaplanmis olup, bu
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oranlar tizerinden aykiri sirketler belirlenmistir. Veri Madenciligi Teknikleri, son donemde ortaya konulmus en énemli veri degerlendirme
araglarindan biri olup; verinin 6nceden belirlenmis siniflara gore olusturulmasi, verinin dagilimina gore kiimelere ayristiriimasi ve sonuca
ayni yonde etki eden degiskenlerin belirlenmesi gibi amaglara hizmet etmektedirler. Calismamizda Borsa istanbul imalat Sektérii’ne kayith
sirketlerin finansal oranlarina aykirilik analiz ve kimeleme analizi teknikleri uygulanmistir.

Bulgular- Borsa istanbul imalat Sektorii’'ne kayitl 2015 yili icin 190 adet sirket, 2016 yilina igin 173 adet sirket ¢alismaya konu edilmis olup,
2015 yilinda 121 adet sirket aykiri, 2016 yilinda 127 adet sirket aykiri olarak belirlenmistir. Aykiri sirketler bazi sektorel arastirmalara, hile
arastirmalarina konu edilebilir. 2015 yili igin hesaplanan finansal oranlara kiimeleme analizi uygulandiginda aykiri sirketlerin elenmesi ve
elenmemesi durumlarinda ikiser kiime olustugu, 2016 yili igin ise aykiriliklar elenmemis finansal oranlarla dért, elenmis finansal oranlarla iki
adet kiime olustugu gorilmustur. Aradaki farklilasma ve kime karakteristiklerinin giinin ekonomik durumlariyla iligkili oldugunu
distinmekteyiz.

Sonug- Sonug olarak, Veri Madenciligi Tekniklerinin 6zellikle ¢ok fazla sayida sirketin finansal durumunun karsilastirildigi analizlerde arag
olarak kullanilabilecegi goruldu. Aykir sirketler arasinda kiiresel, yerel gelismeler ve sektor ozellikleriyle anlamli bagintilar bulunabilecegi
dustnulmektedir. Ayrica kiimeleme analizinin uygulanmasi yoluyla finansal oranlar igin tanimlanmig esik degerlerin (6rnegin cari oran igin
2) tlkemiz igin farkli oldugu belirlenerek ve bu esik degerlere sektorel, kiresel ve yerel faktorlerin etkisi yorumlanmigtir.

Anahtar Kelimeler: Finansal tablo analizi, oran analizi, veri madenciligi, kimeleme analizi, EM algoritmasi.
JEL Kodlari: D53, G10, G17, 016

1.GiRis

Finansal Tablolar; sirketler Gzerinde verilecek yatirim, bor¢ verme, vergilendirme gibi kararlarda isletme yoneticileri, hissedarlar, tahvil
sahipleri, analistler, tedarikgiler, 6diing para veren kuruluglar, ¢alisanlar, is¢i sendikalari, kanun koyucu otoriteler ve kamu tarafindan
kullanilan 6nemli araglardir. Karar verme siirecinin 6nemli bir pargasi belirsizligin ortadan kaldirilmasi olup, bu noktada Finansal Tablolar
tzerinde tanimh araglarin kullaniimasi yoluyla ilgili taraflara faydal bilgiler saglarlar. Finansal Tablolar ilgili taraflar farkli amaglarla
incelemekte olup, 6rnegin kredi saglayicilar bor¢ 6deme kapasitesiyle, yatirnmcilar karliligi ile yoneticiler ise operasyonel verimliligiyle ve
gelir gider dengeleriyle daha fazla ilgilenmektedirler. Yatirimci igin isletmelerin performansini ayirt etmek kot bir yatirima degerinden
fazlasini vermemek igin 6nemlidir. [1] Sirketler, faaliyet gosterdikleri sektore ve sirketin iginde bulundugu duruma gore farkh finansman
yontemlerini kullanmaktadirlar. Her bir finansman yonteminin kendine gore avantaj ve dezavantajlari bulunmakta olup, en uygunun segimi
sirketler igin tanimlanmis bir problemdir. [3] Dolayisiyla tiim taraflarin farkli bakis agilarinin bulunmasi kaginilmazdir.

GlUnumiizde, gesitli kanallardan toplanan gok fazla veri biriktiriimekte olup, verinin anlamlandiriimadan sadece biriktiriliyor olmasi gereksiz
bir faaliyet hiikkmundedir. Verinin islenmesi ve tecriibe ile yogrularak bilgiye dénistirilmesi yoluyla faydalanilabilir forma donisturilmesi
gerekmekte ve bu durumda Veri Madenciligi Teknikleri kullanim alani bulmaktadir. Veri Madenciligi Teknikleri, son donemde ortaya
konulmus en 6nemli veri degerlendirme araglarindan biri olup; verinin 6nceden belirlenmis siniflara gére olusturulmasi, verinin dagilimina
gore kiimelere ayristiriimasi ve sonuca ayni yonde etki eden degiskenlerin belirlenmesi gibi amacglara hizmet etmektedirler.

Veri Madenciligi uygulamalari; bu alanda bilgi bikrimi ve alan uzmanligi gerektirmektedir. Veri Madenciligi, standart teknikler kullanilarak
veya herhangi bir teknik kullanmaksizin kolayca analiz edilebilecek kiiglik veri setleri igin maliyeti ylksek olmasi nedeniyle tercih
edilmemektedir. Dogru sonuglar; mimkiin oldugunca kusursuz bir veri tizerine uygun algoritmalarin uygulanmasi ve elde edilen sonuglarin
kusursuz bir sekilde yorumlanmasina baghdir. Veri Madenciligi uygulamalarin iki 6nemli 6zelligi ¢ok yogun ve hizla akan bir veri seti
tizerinde galigilmasi ve sonucun 6nceden tahmin edilebilir olmamasidir.

Buradan hareketle bu galismamizda, Veri Madenciligi Teknikleri finansal oranlardan bazilarina uygulanarak Veri Madenciligi Teknikleri yeni
bir finansal analiz yontemi olup olamayacagi irdelenmektedir. Fazla sayida isletmenin birbirleriyle karsilastiriimasi seklinde yapilacak
galismalarda yogun veriyi isleyebilen Veri Madenciligi Tekniklerinin kullaniimasi sonuca ulasmayi kolaylastirmistir. Calismamizda Veri
Madenciligi Tekniklerinin bir finansal analiz araci olarak; Borsa istanbul’a kayith sirketlerin finansal durumlarinin degerlendiriimesinde
kullanilimasi ile isletme ve finans yazinina hem uygulamacilar hem de teorisyenler agisindan katki saglayacagi 6ngorilmektedir.

2.LITERATUR iNCELEMESi

Ekonomik degeri olan herhangi bir maddeyi yerylziine gikarip, o maddeyi paraya dénustirme islemine “madencilik” denir. EImas, bor,
komur gibi, farkli madenlerde oldugu gibi; bu maddelerin madenlerden gikarilmasi da farkl sekillerde gergeklesmektedir.[2] Veri
Madenciligi de, tipki madencilik taniminda oldugu gibi ¢ok miktardaki veri arasindan degerli olan bilgiyi ¢ikartmayl amaglamakta olup,
glinimuzde saglanan araglarla veriden bilginin elde edilmesinin ilerisine gidilerek gerekli aksiyonlarin tanimlanmasi otomatize edilmistir.
Ayrica verinin igerisinden degerli bilginin ¢ikartilmasi farkl analiz teknikleri ve bu teknikler kapsaminda tanimlanmis algoritmalarin uygun
olaninin segilmesi ve Veri Madenciligi prensipleri cergevesinde uygulanmasi yoluyla yapiimaktadir. Veri Madenciligi sadece veriden anlam
¢tkartmayi amaglayan bir arag olarak yorumlanmamalidir. Glinkt Veri Madenciligi'nin ayirt edici karakteristigi diger yontemlerin bir modele
dayanmasinin aksine, kendisinin veriye dayaniyor olmasidir. istatistikte, arastirmaci sik sik daha kiiciik boyutta verinin icinde problemin
¢OzUmUnU arayarak guivenli tahminler yapmakta iken; Veri Madenciligi’nde, buylk miktarda veri ile kii¢lik bir model olusturup verinin en iyi
sekilde tanimlanmasi amaglanmaktadir[4]

Her gegen giin bilgisayarlar tarafindan kaydedilen veri miktari artmakta olup, artan veri ekonomistler, istatistikgiler, tahminleme yapanlar,
iletisim muhendisleri, brokerler, yatirmcilar gibi ¢ok degisik kitleler tarafindan bu veriler kullaniimaktadir. Veri miktarinin her 20 yilda bir
katlandigi dustunilmekte olup, verinin birikme hizi giderek artmaktadir. [11] Bu durum yogun veri igerisinden bilgiyi ¢ikartan araglarin
glinimuz is hayatinda daha 6nemli hale gelmesine neden olmustur. Veri Madenciligi’nin Gniversiteler ve arastirma laboratuarlarinin disina
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¢tkmasi, is hayatinin rekabet kosullari ve misteri beklentileri gibi gereksinimler geregi bu kadar yayginlasmasinin énemli nedenleri
bulunmakta olup, bu nedenlerin bir kismi sunlardir: [10]

- Modern hesaplama araglari ve metotlari ile hesaplama kapasitesi ve veri kaydetme kapasitesinin ¢ok fazla artmasi,

. Farkl entegre Veri Madenciligi ve istatistiksel yazim paketlerinin sayilarinin her gegen giin artmasi ve bahsi gegen
algoritmalarin kullanici dostu yazilimlar sayesinde birbirine baglanabilmesinin sonucu olarak ¢ikti kalitesinin artmasi,

- Karar verme alanindaki gelismelerin Veri Madenciligi Gizerine olumlu etkileri ve bunun sonucu olarak tiretim sirecinde

periyodik bilgi ¢iktilarinin otomatik bir sekilde son kullaniciya ulastiriimasi sayesinde otomatik olay tetiklemeleri.

Veri Madenciligi; istatistik, informatik ve matematikgi bilim insanlarinin kullanim alanlarinda birlikte ¢alismalarinda disiplinler arasi bir
arastirma alani olup, temel arastirma araglari istatistiksel yontemler, yapay zeka gibi daha ¢ok kullanim bulan gorsel tekniklerdir. [7] Veri
Madenciligi'nin ilk kullanimi 1990°’li yillara kadar gitmekte olup, 1998 yili Mayis ayinda CIO Magazine Dergisi Bank of America’nin
mugterilerle Griinleri eslestirmek igin Veri Madenciligi’'ni kullandigini ve musteri temsilcilerini yeni triinler hakkinda bilgilendirmek lizere bu
¢iktilar dogrultusunda yénlendirdigini yazmistir. Eski Amerika Birlesik Devletleri baskani Bill Clinton 2002 yilinda Ulke guivenligi alaninda
sakincal kisilerin tespitinde yine Veri Madenciligi’'nin kullanildigini sdylemistir. Amerika Birlesik Devletleri’'nde ¢ocuklar arasinda goriilen
ortalama yilda 3000 beyin tiimoéri vakasi Veri Madenciligi Teknikleriyle incelenmis ve tiimérlerin siniflandirmasi bu sekilde yapilmistir. Spor
alaninda da Amerika Birlesik Devletleri profesyonel basketbol liginde yer alan Boston Celtics, New York Knicks gibi takimlarin sut, pas, top
kapma gibi istatistikleri alarak Veri Madenciligi Teknikleriyle degerlendirdikleri ve taktiklerini bu ¢ercevede olusturduklar bilinmektedir.[5]

Veri Madenciliginin 6nemini artiran noktalardan biri de elde edilecek bilginin “Onceden Bilinmiyor” olmasidir. Veri madenciligi sonunda
ulagilacak bilginin 6nceden bilinmiyor olmasindan kasit, elde edilecek sonucun tahmin edilememesi anlamini tasimaktadir. Zaten
ongorulebilen, beklenen sonuglar igin Veri Madenciligi kullanmak ekonomik olmayacaktir. Ayrica Veri Madenciligi 6ngorultrken, 6ngoriilen
ya da baska yontemlerle gikarilmis sonuglari ispatlamak amacina yonelik olarak kullanilacak bir arag degildir. Veri Madenciligi daha 6nce hig
akla gelmemis, diistinilmemis sonuglari ortaya g¢ikarmasiyla diger yontemlerden farklilik géstermektedir. Glinimiz rekabet kosullari goz
ontine alindiginda, isletmelerin basarisi igin daha 6nce hig kimsenin dusinmedigini diisinmek ve uygulamak kritik bir noktadir. [9] Verinin
anlamlandiriimasi sireci igin problemin tanimlanmasi, verinin hazirlanmasi, analizin yapilmasi ve sonucun degerlendirilmesi adimlari
tanimlari tanimlanmistir. [6]

Veri Madenciligi Teknikleri, kullanim amaglarina gore, isimlendirilmis olup; istatistiksel yontemlerden tlretilmis algoritmalarla
desteklenmistir. Kullanilan verinin niteligine ve beklenen sonuglara gore kullanilacak algoritma segimi yapilmasi gerekmekte olup, dogru
algoritma segiminde veri bilimcisinin deneyimi oldukga 6nemlidir. Veri Madenciligi Tekniklerinin kullanim amaglarina gore siniflandiriimasi
asagida verilmistir: [8]

. Siniflandirma: Bu tip problemlerde, veritabanindaki her bir kayit 6nceden tanimlanmis sonlu belirli bir sinif veya kategori etiketi
altinda toplanir. Ornegin bir banka, her bir misterisini yeni bir kredi kartiyla ilgilenip ilgilenmeyecegine gére siniflandirmak
isteyebilir.

. Ongoérme: Bu tip problemlerde, siirekli degiskenlerin bilinmeyen degeri tahmin edilir. Ornegin, vergi otoriteleri, ev sahiplerinin
gelirlerini tahmin etmekle ilgilenirler. Ongérme probleminin miimkiin olan gikti sayisi tanimi geregi sonsuzdur.

. Tahmin: Gelecekteki degerin tahmin edilmesidir. Bu konudaki tipik 6rnekler hisse senedi fiyatlarinin tahmini, ticari mal
fiyatlarinin tahmini ve hava kirliligi endeksinin gelecekteki degerinin tahmini seklinde siralanabilir.

. Kiimeleme: Kiimeleme, segmentasyon olarak bilinmekte olup, heterojen bir popilasyonun daha fazla homojen alt grup veya
kiimelere boélinmesi isidir. Bazi kaynaklarda, veri icerisinde benzerlik adasini bulmak seklinde de isimlendirilmektedir. En tipik
ornekleri musteri ve pazarlarin birbirine benzer veya farkh 6zellikler gosterenlerinin belirlenmesidir. Cok buytk veri igerisinde
kiimeleme verinin kiguk gruplara ayrilarak basitlestirilmesini saglayan ve veriye iliskin hipotezin ortaya konulmasini kolaylastiran
bir aragtir.

. Benzerlik Analizi: Benzerlik analizinin diger isimleri pazar sepeti analizi ve iliski analizidir. Buradaki amag birlikte giden seyleri
bulmaktir. Bu seyler, Urtinler, islemler, operasyon siralari veya veritabanina yazilan objeler olabilirler. En tipik 6rnegi bir
siipermarkette birlikte alinan driinlerin tespiti icin yapilan pazar sepeti analizidir. Ornegin tavuk ve barbekii sosunun birlikte
satin alinip alinmadigi ile ilgileniyor olabiliriz.

3.VERIi, YONTEM, BULGULAR, ANALizZ

Uygulamamizda Borsa istanbul’a kayith 2015 yili igin 190 adet, 2016 yili icin173 adet imalat Sanayi sirketinin mali tablolari kullaniimis olup,
inceleme iki asamada gergeklestirilmistir. ilk asamada isletmelerin belirlenen finansal oran bakimindan aykiri olanlar ayiklanmis, ikinci
asamada ise kalan isletmeler arasinda homojen kimeler olusturulmaya galisilmistir. Aykiri firmalarin ayiklanmasinin nedeni mimkiin
oldugunca homojen kiimeler olusturma gabasi olup, kiimeleme analizi yapilmasinin nedeni ise mevcutta tanimlanmig finansal oran bazl
sinir degerlerin (6rnegin cari oran 2) piyasa gergeklerini yeterince yansitmamasidir. Ayrica kontrol noktasi olarak, kiimeleme analizi tim
sirketlerin finansal oranlarina (aykiri sirketler dahil) uygulanmistir.

Degerlendirmeye oncelikle mali yapi oranlariyla baslanmis olup, olusan kiimelerin her bir finansal oran igin ¢ok genis deger araliklarina
dagildig1 gorilmustir. Ayrica finansal agidan degerlendirildiginde bilangonun sadece pasif tarafinin degerlendirilmesi ve gelir tablosunun
g6z dnline alinmamasi yaniltici ve eksik olacaktir. Bu nedenle de bilangconun her iki tarafini (aktif / pasif) ve gelir tablosunu icerecek sekilde
asagida yer alan oranlar belirlenmistir:

Likidite Oranlari

L] Cari Oran = Doénen Varliklar / Kisa Vadeli Yabanci Kaynaklar
. Asit Test Oran = (Dénen Varliklar - Stoklar) / Kisa Vadeli Yabanci Kaynaklar
- Hazir Degerler Orani = Hazir Degerler / Kisa Vadeli Yabanci Kaynaklar
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. Net isletme Sermayesi Orani = KVYK / Dénen Varliklar

Mali Yapi Oranlar

- Borglari Ozkaynaklara Orani =( KVYK + UVYK) / Ozkaynaklar
. Finansal Kaldirag = (KVYK + UVYK) / Kaynak Toplami
- Borglanma Katsayisi =Yabanci Kaynaklar / Oz Kaynaklar

Faaliyet Oranlari

L] Alacaklarin Devir Hizi = Net Satiglar / Ortalama Ticari Alacaklar
. Nakit Devir Hizi = Net Satiglar / Ortalama Hazir Degerler

- Aktif Devir Hizi = Net Satiglar / Ortalama Varliklar

L] Alacak Tahsil Siiresi= 365 / Alacak Devir Hizi

L] Stok Devir Hiz=SMM./Toplam Stoklar

Karhhk Oranlari

. Briit Kar Orani = Brit Satis Kari / Net Satiglar

. Faaliyet Kari Orani = Faaliyet Kar1 / Net Satiglar

- Faaliyet Kaldiraci = Faiz ve Vergi Oncesi Kar / Satislar

L] Finansal Karlilik = D&nem Kari / Oz Kaynaklar

. iktisadi Karlilik = (VOK + Faiz Giderleri) / Kaynak Toplami =Pasif Toplami

Aykiri firmalarin ayiklanmasinda ortalama + standart sapma deger araligi incelenebilecegi gibi ortalama * 2*standart sapma degerine de
bakilabilir. Calismamizda her iki alternatif degerlendirilmis olup, mimkiin oldugunca homojen kiimeler elde etme kaygisiyla daha dar bir
aralig) isaret eden ortalama + standart sapma deger araligi dikkate alinmistir. Bu sekilde yapilan elemede 2015 yil igin 190 sirketten 121
adedi, 2016 yil igin 173 sirketten 127 adedi aykiri olarak belirlenmistir. Aykiri sirketler bu ¢alisma kapsaminda degerlendiriimemis olup, hile
arastirmalari veya sektorel arastirmalara ayrica konu edilebilir.

Kimele analizi algoritmalarindan EM algoritmasi veri setimize uygun oldugu igin tercih edilmistir. EM Algoritmasi araciligi ile benzerlik
adalariin belirlenmesinin yani sira, her bir kiime igin birer ortalama ve standart sapma degeri elde edilmistir. Elde edilen ortalama ve
standart sapma degerleri kullanilarak kiime sinirlarinin belirlenmesi miimkin olmustur. Algoritma yukarida belirtilen finansal oranlara
uygulandiginda 2015 yili igin hem aykiri sirketler ayiklandigi ve ayiklanmadigi her iki durumda da iki kimenin olustugu; 2016 yili igin aykiri
sirketler ayiklanmadigi durumda dort, ayiklandigr durumda ise iki kimenin olustugu gortlmustir. 2016 yilinda gerek aykiri sirket sayisinin
fazla olmasi gerekse daha fazla benzerlik adaciklarinin olusmasi 2016 yilinin ekonomik gelismelerine baglanabilir.

4.SONUC, TARTISMA

Veri miktarinin fazla olmasi galismamizda Veri Madenciligi Tekniklerini kullanmamizi gerekli kilmis olup, 2015 ve 2016 yillari igin sirasiyla
121 ve 127 adet Finansal Tablo degerlendirilmis olup, her iki yil arasinda yerel ve global ekonomik gelismelerle baglantili olarak
farklilagmalar oldugu gorulmustir. 2016 yilinda 2015 yilindan farkh olarak daha fazla benzerlik adalari tespit edilmis olup, agirlikli olarak
sirketlerin belirli bir kimede toplandigi goralmustir. 2017 yil yilsonu finansal tablolari heniiz hazir olmadigi ve ara donem finansal tablolari
yetersiz kalacagl icin calismamiza dahil edilememistir.

Herhangi bir aykirilk analizi yapilmadan algoritmanin belirlenen finansal oranlara uygulanmasi durumunda 2015 yili igin sirketlerin %87’si
tek bir kiimede, geri kalan %13’U diger bir kimede yer almigtir. 2016 yili igin bir kiimede sirketlerin %65’ yer alirken, diger kiimelerdeki
sirketlerin dagiimi %17, %13 ve %5 seklindedir. Bu veri TUIK’den alinan ihracat endeksi ve takvim etkisinden arindirilmis sanayi ciro
endeksindeki diisis ile anlamdirilmistir. ihracat endeksi 2010 yilindan itibaren 2014 yilina kadar Aralik aylar itibariyle 103.9, 108.3, 109.8,
108.2, 103.1 iken 2015 ve 2016 yillari igin 91.9, 91.5 olmus ve Takvim etkisinden arindirilmis sanayi ciro endeksindeki artis 2010 yilindan
2014 yilina kadar sirasiyla %18.6, %28.7, %7.8, %9.9, %12.5 iken 2015 yilinda %8.2 ve 2016 yillarinda %6.9 olmustur. imalat yapan
analizimize konu olan sirketlerin satiglari ihracat yoluyla yurt disina ve yerli tiiketiciye olacagi igin bu iki endeksteki distsin 2016 yilinda
sirketlerin finansal durumunda farklilasmaya yol agtigi dustintilmektedir.

Aykirilik analizi sonrasi sirketlerin finansal tablolari degerlendirildiginde 2015 yili igin sirketlerin iki kiime olusturdugu ve %51’inin bir
kiimede, %49’unun diger kimede yer aldigi; 2016 yili iginde sirketlerin iki kiime olusturduklari ve %54’tGnun bir kiimede, %46’sinin diger
kiimede yer aldigi goriilmistiir. Sirketlerin kiimelere homojen olarak dagiimasinin nedeni Borsa Istanbul’a kayitl isletmelerin belirli
reglilasyonlara tabi olmalari, profesyonel yoneticiler tarafindan yonetilmeleri ve sik sik denetimden gegmelerinin oldugu dusiiniilmektedir.
isletmelerin finansal gostergelerinin farklilasmasinin altinda kiiresel ve yerel ekonomik gelismelerin yani sira sektér ve alt sektér bazinda
olusan farklarin yattigi diisintlmektedir.

Elde edilen kiimeler yoluyla finansal oranlarin yeni esik degerleri belirlenmis olup; bu degerlendirme sonucunda da daha likit olan sirketler
daha az borglandiklari, daha likit olan sirketlerin daha karh oldugu, faaliyet oranlari agisindan yillar arasinda ¢ok buytk farklilasma olmadigi
genel anlamda tespit edilmistir. 2016 yilinda finansal oranlar bakimindan ug degerlere giden kiimeler oldugu diger bir tespittir.

Veri madenciliginin temel kullanim amaci, 6nceden bilinmeyen yogun verilerden bilginin gikartilmasi olup, ¢alismamizda da isletme sayisinin
ve kullanilan oran sayisinin yani veri matrisinde yer alan satir/stitun sayisinin fazla olmasi nedeniyle Veri Madenciligi analiz tekniklerinden
birisi olan kiimeleme analizi tercih edilmistir. Kullanilan yéntem sayesinde ¢ok hizli bir sekilde ¢ok fazla finansal oran incelenmis olup; Veri
Madenciligi Teknikleri geleneksel finansal tablo analiz ydntemleri arasinda yer alan yatay analiz, dikey analiz ve oran analizi yontemlerine
alternatif bir teknik olarak ortaya konulmustur. Calismamizin finans alanini ile bilisim ve istatistik alanlarindan tiiremis Veri Madenciligi’ni
bir araya getirmesi yoluyla yazina katkida bulundugunu disinmekteyiz.
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